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Введение
Работа изучает динамику развития статических моделей вещания по телевизионному и радиовещательному каналам.  В общей сложности мы изучаем конечное состояние статических моделей  для идентификации личных имен и доменных сообществ в просторах теле- и радио – вещания. В контексте исследования рассматривается два направления: первое изучает как словарную единицу  участников именного классового блока, второе – по словное и классовое распределение и целостность обеих структур.  В обеих моделях широко используетсят обозначение основных понятий базовыми единицами.  В задачи изучения процесса идентификации именного блока входит процесс характеризации процесса использования даты, как единицы, в общем и целом понятиях. Исследования проводились на основании материалов для   Северо- Американского Вещательного Канала.
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Введение  в срез исследования
Простые языковые модели подчеркивают важность и успешность  речевых приложений и языковых моделей.  Самый точный материал представлен на основании единой грамматической статистической базы. Едина акустико- виртуальная система распознавания речевых сообщений опирается на  конечные данные стохастических серверов, запрограммированных по кодовой системе html  и hmm. Языковая модель использует грамматические единицы из государственного словаря, основанного на 4 или менее грамматически – именных моделей. Две важные черты таких моделей заключаются в их изменчивости подвижности в динамике процесса. Речь идет и о языковых моделях, и фразах и словосочетаниях  языковых  блоков из 10 слов. Процессы были глубоко исследованы оптимизированы под речевой процесс. 
Результаты выдавались в виде определенного задания, представленного с вероятной долей точности.  Позднее  аналогичные статичные модели были  адаптированы для языковых приложений, к  примеру, более тщательно были рассмотрены правила пунктуации и речевого содержания. В данной работе мы изучаем развития статичных моделей для улучшения  работы в контексте тв и радио. В частности , мы рассматриваем именные  блоги распознавания, речь о которых шла во втором параграфе.  В третьем  разделе изучают важность распознавания единиц грамматических  для идентификации группы слов и класса слов. Мы изучаем два положения такого подхода. Первый рассматривает классовые  блоги, как принадлежность к слову, второй рассматривает насыщенность по словной и поклассовой передачи значения в системе поиска. В целом обсуждается необходимость внедрения  данных моделей, как результирующих. В шестом параграфе мы рассматриваем важность будущих работ и  оцениваем важность уже изученных понятий и компьютерных единиц, таких как именная единица распознавания.
Доменные распознавательные единицы
Введение 
Аккаунты с личными именами буду рассмотрены  9 процентах случаев  для последующей выкладки  в радиовещательном контексте  как успешный результат распознавания языковых  единиц,  посредством пунктуации ,капитализации и тонофикации. Для работы с другими языками в качестве помощника будет предложен метод суммаризации  и  обобщения базовых данных.  В задачи рассматриваемой нами единицы включено пословное определение, распознание личных имен, классов, даты и времени.  И это уже не проблема.  Пример : среда 1 сентября – просто дата, алан Турин – просто имя, послезавтра более тщательно начнут рассматривать подробно более личные имена, такие, как названия вузов.  
Изначально именные блоковые идентификаторы рассматривались в качестве  5 сообщений на конференции еще в 1993 году, оценка этому явлению была сразу дана положительная.  В рамках последнего исследования мы опираемся на оценочное отношение к тому, что уже изучено, ссылаясь на труды великих ученых в этой области. 
В распределенных данных рассмотрено порядка семи именных групп  : три типа личных имен ( место, организация, действующее лицо ).
Два вида временных экспрессий ( время и дата), два вида цифровых значений (деньги и проценты)
Согласно данным выражениям и языковым и именным доменным блогам получается, если перевести цифровое значение , шапка письма  к Алану Турину. 
Стоит заметить в данном контексте слово послезавтра не относится ни к одному из указанных от 1 сентября значений в письменной шапке.  Нобель не рассматривается, как нечто целое и адресное хотя это важное понятие. Южный Йокшер в искаженном виде уже скорее, какая то организация. А не провинция и штат. Данный подход более детально был рассмотрен группой ученых , как обобщающий еще в 1998 году. В этот момент рассматривали единичные соответствия и не пробаблистическую вариативную грамматику случая. 
Шварц, Бикель, Миллер в том же году  представили к суду общественности единую систему распознавания доменного имени,  более позднее ряд других ученых еще раз ее обсудили . Работа основывалась на работе единого кода для всех штатов и каждого в отдельности взятого.  В частности изучали скрытые данные корреспондентских имен и понятий.  Все результаты выдавались сразу же по мере их фиксации и изучения в процессе распознавания.  Ни одна единица не должна была выпадать из алгоритма уже имеющихся действий.  Возможные пробелы тоже учитывались, но отношение к ним было как  к чему –то сугубо в прошедшем времени.  Так изучалась по словное распознавание именных доменных групп. 
 Сейчас эта система уже оценивается, как набор более сложных дат и понятий ,которые стоит понимать и просто фиксировать для себя.  В данной ситуации две модели рассматриваются уже как ошибочные варианты, где  примером выступает
Южный Йокшер   фирма  Бииккипер   
Оба типа ошибок требуют общего пересчета работы образцов  в обычном алгоритме. Все статичные единицы тоже как правило пересматривают обычным путем. Согласно этим данным новые версии текстов и есть ранее пересмотренные.  Ошибка презентации заключается в опущении информации согласно концепции Михеева от 1998 года. 
 Распознавание единиц в речи
Все методы распознавания потока речи призваны для начала определить языковые единицы и после распределить их по  единым классам и группам в потоке речи. Автоматическое распознавание намного труднее распознавания текста, речевое определение разнится при распознавании наличием сложных грамм правил, ввиду этого приходится прибегать к правилам пунктуации и капитализации и работе со словарными  единицами.
Распознание устной речи – процесс более трудный нежели работа с письменным текстом. Некоторые образцы устной  речи в том числе  диктовки в речи распознаются в 10 процентах случаев с ошибками. Разговорная речь в 40 процентов случаев  передается с посторонним шумами на улице звуком проезжающего транспорта итак далее. Потому ее воспроизведение также становится затруднительным . Дополнительно  рассматриваются стандартные фразы словосочетания , исправления и повторы признаются нормальным  явлением.  Статичными признаются грамматические  единицы, в узком контексте их как правило не трогают,  более подробно такие случаи были рассмотрены Аппелем и Мартинем, они рассматривали спорные моменты  распознания в речи  единиц из сферы радиовещания. Этот метод по сей момент не столь широко изучен.  Об этом говорится и в шестом параграфе исследования. 
Более подробно группа доменных имен была рассмотрена в1998 г группой ученых в том числе Кубала ,Шварц,  стоун Уейсхедель, они впервые применили модели вещания в радио эфире и распознали их в потоке речи. Процесс также был ознаменован наличием ряда ошибок,  в том числе ввиду появления в потоке речи новых имен собственных. Проблема позднее была изучена с использованием базовых образцов. 
Оценка разговорных единиц в рамках доменного имени рассматривается как более значимое нежели , если ошибки и появляются они получаются эквивалентными друг другу в едином потоке.
Речь связывается в единый поток посредством правил согласования.  Это достижимо при наличии определенного алгоритма действий ( исследования от 1993г). 
См рис 1. 
Статичный основы
 Пусть  V           будет словарь, а С класс имен. Мы рассматриваем V как  условную опознавательную языковую единицу (содержи в себе 1000 слов и описания к ним. )  С представляет собой  набор имен личных и  временные показатели и  числа с датами.  При отсутствии спорных мнений данные определят  к единому классу имен .  К категории С относят слова из группы другие ,где представлены как правило абсолютно разные по звучанию единицы 
Первый подход отличается от второго значительно см рис1 и рис2
Данные от 1998 1999 годов разняться  наличием огромного  числа языковых единиц и данных в тысячи и десятки тысяч единиц знаков .
4  классы моделирования информации
 Стандартное модулирование рассматривается более подробно в  схеме, см пример 3. Здесь оба понятия рассматриваются как более и менее равнозначные, н о изучают их независимо друг от друга.  Для изучения принимают самые разные подходы и методики.
 4.2. Экспериментальное. 
Позднее количество единиц сокращается до минимального стандарта.  Используется транскрибирование автоматическое маркирование,  результаты обобщены в таблице 1 
К   83 процентам случаев отнесли метод транскрибирования.  Для этого  даже провели расширение канала восприятия,  исследователям удалось заметить некоторое соответствие ю  
Анализ подходов был рассмотрен  ранее.  
Статичны  имена рассматривались как более комплексные единицы.  См табл 1. 


В таблице 1 рассчитаны оценочные данные за исследования от 1998 года. Здесь использованы яркие примеры использования доменного имени . НИСТ тщательно определяет способы ручного транскрибирования и распознает три внешних канала передачи. Кодовые значения wer и ser  означают словоформы  и кодовые возможные ошибки в слотах. Далее в таблице указывают исправления к тем же данным исследований от 1998 года. В данном исследовании использованы только экспериментальные данные, которые не отвечают на внешние запросы.
Единозначные единицы используются в данных цепях алгоритма.  Здесь в качестве слов кодирования используются слова : другие, неизвестно неизвестный, директория, сообщается.
У таких языковых единиц больше вероятности выхода на точное значения в поиске. 
 Данные примеры считаются  яркими образцами того, как стоит работать и потому находят широкое использование и в других языках.  Но модель доменного имени не аккомодиурется в данном контексте под общее использование . в частности все определяют единые коды и языковые единицы. 
5 Моделирование класса данных и создание языковых переходов словесной  форме

В данном разделе альтернативные формулировки очень ярко представлены. Основными классовыми видами. Исследования ученых позволил вывести транскрибированные данные на нормальный алгоритм действия кода HMM. Правильные  соответствия выявлены в 90 процентов случаев.  Здесь также два уровня ,один из них рассматривает соотвествия   словесного значения  и отвечает за согласования каждого класса единиц.  Согласно данным табл 1работает автомат, который генерирует все данные и выводит точность соответствий к основному кодовому языку его не отнесли так как все предельно условною  Рассматриваются только биграммные модели, речь о которых  шла в параграфе 4.
5.1 Техническое описание
См рис -  все таблицы  представлены в  условном соответствии данные также вполне условны. 
Количество аннотированных данных и объем текста сжаты. .случаи использования статичных данных применимы только по технической необходимости. См примеры стр 6 -7 
Схема 2. 
 Процентное соотношение неиспользованных данных указано в этой схеме, что свидетельствует об управляемости данными и развитии системы в общих ее определениях и сводных данных. Все ранее обговоренные данные и схемы используются как правило в своем непрямом значении. Неизвестные слова системой просто удаляются, непереводимые же слова просто выводятся как неизвестное и слабое звено, коих бывает очень много и они имеют свойство размножаться. Напомним, что речь идет о двух моделях которые и приводят к отсеиванию слов из словаря и утрате былого значения тем или иным термином. 
5.2 Эксперимент
 Исследование было проведено с   использованием данных , параграф  3
Отдельно были изучены доменные имена. Было выявило на данный момент порядка 27 тыс словарных единиц и  слов, которые к ним могут быть так или иначе отнесены. Это первая модель. .Вторая модель рассматривает список неизвестных слов и удаленных понятий, в список включены слова и единицы в количестве 17570 слов 
Раньше к ненужным хотели отнести и доменные имена, дабы использовать только математические  знаки и символы.  Но данные исследования 1997 года подтвердили, что каждая единица  имеет право быть утверждённой  и оглашённой.  Исследования подтвердили, что словари стали состоять из меньшего числа данных.  В отборе использовали метод точности, все деривативы и склонения были напротив  отсеяны из словаря. 
См схема 2 
В ней четко продемонстрировано количество неизвестных слов которые были найдены в тексте и распределены  ввиде схематичных данных в таблице и схеме 2. В контексте было представлено порядка 17570 единиц. В их изучении использовали формулировку алан Турина для выявления точных  словесных единиц и  значений.  Погрешность по НИСТ  составила минимальное  значение.
5.3 Правила альтернативной декомпозиции
Согласно ранее изученной концепции любое действие и значение должно быть результатом.  Идеальных резульатов не бывает, но не должно быть и неточностей и лишних элементов. 
Схема 3.
Представляя собой смесь двух декомпозиций  в ней все выстроено согласно модели Алана Турина.  По ней согласно принципу точности отсеивали ненужные слова оставили в ранг неиспользованных единиц. Таких совпадений контексте было порядка 8 процентов.  Такой подход снизил  поиск ненужных слов и процент их появлений в результатах поиска  и поисковой деятельности. 
 10 . Дискуссия 

Итак, нам удалось изучить статичные модели в контексте канала теле и радио вещания. Обе модели были изучены обе оказались статичными. Модель со словоформами рассматривается как  конвенциональная при работе с другими языками.  Но даты в83 процентов случаев приводят к сбоям программы.  Второй метод по словной и по классовой декомпозиции слов также выявил в 89 процетнов случаев сбои и ошибки такого рода.  Было рассмотрено порядка 1 млн слов.  Как и в других языках такие единицы послужили для исправления ряда пробелов и их устранения в принципе. Концепции Миллера удалось увеличить число дат и вывести стратегию к победе посредством использования доменных имен.

Успешность второй модели во многом  объясняется возможным влиянием учений  Бикеля, Миллера и его соратников. Эта модель тщательно изучает версии предшествующих вариантов. Но акцент в исследовании все –таки поставлен на теории точности . В общем это некая автоматическая версия. Она готова в любой момент интерпретировать все задания и распознать их так или иначе. Она представляет собой двух уровневую кодовую фазу HMM. Выводы показали, что все данные предельно важны. Более сложная структур уже представлена с меньшим количеством данных по сравнению с другими языковыми моделями распознавания.  Миллер проводил ряд  исследований и с другими моделями, но они не стали столь признанными.
Ручным способом были выявлен миллион слов и сочетаний  для использования в программировании. Все они в автоматическом режиме выдают точные значения перевода. Последующее тщательно изучение доменного имени требует выявления более обширных данных. Планируется упорядочивание  старых данных и структуризация свежих.
Стоит заметить, что доменные имена подчиняются в большинстве своем правилам подачи данных. Марку  Стивенсону и его соратнику  Робу Гайзаускасу удалось выявить причины нарушений и появления в системе ошибочных данных. Важность и причина  ошибок кроется в несоответствии аннотаций разным типам имен собственных.
Эти модели очень привлекательны для ученых, ведь над изучением доменного имени старались многие ученые. Но все же они остаются мало изученными и по сей день. 
Порядка 73 процентов информации  обрабатывается автоматическом режиме, что оставляет без внимания все остальные данные.
Все варианты  и типы исследований дают в принципе один вывод – над  данными еще очень много работы,  исследования в тупик точно не зайдут.

